Les Algorithmes genetiques

# Population de "solutions"

#» Solutions codées en binaire

# Sélection des meilleurs pour la
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Exemple: la somme des bits
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Appauvrissement genetique




Deux mecanismes fondamentaux
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Deux mecanismes fondamentaux
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# Le croisement (crossover)
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Exemple: le labyrinthe
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Trois codages pour le labyrinthe
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Bonnes proprieteées du code

» Séparabilité
(hypothese des briques élémentaires)

# Quasi-continuité
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Le probleme de la localite
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Du gene a I’evaluation
= Espace génotypique

# Espace Phénotypique

# Evaluation
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Applications des
algorithmes genetiques

# De nombreux problémes d ’optimisation
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# Des problémes "'mal posés
ex: découverte d’un code de communication l W-D
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